CAST PRVNI . DEJSTVI VEDEC

X1

Porazil bys
/ Y
hloupeho soupere?
Po této kapitole nezaines u Zddného modelu ani oslnivého AI dema

otdzkou ,,jak je dobry?*; ale otdzkon ,koho pordzi?“ — a poznds, e deva-
desdtiprocentni presnost miige byt bezcennd, kdyz je nemoc vzdcnd.

Nejsou to proroctvi ani predpovédi v badacském smyslu; slovo
forecast pristusi jen takovému disudku, jaky je vysledkem
védeckeho skldddni a vypoctu.

— Robert FitzRoy, ,, Prophecies and predictions they are not... - The Weather
Book: A Manual of Practical Meteorology, 1863

Predpovéd, keeré se smali

Roku 1854 ztidil britsky parlament pfi ministerstvu obchodu
meteorologicky urad — a do jeho cela postavil Roberta FitzR oye,
byvalého kapitina lodi Beagle, na jejiz palubé kdysi vozil mladého
Darwina kolem svéta. Ukol znél stifzlivé: sbirat od lodf méfeni vé-

7

tru a tlaku, aby se z nich dala jednou pocitat bezpe¢néjsi ndmorni

cesta. Nikdo tehdy nemluvil o pfedpoviddni pocas; to slovo jesté
poiddné neexistovalo.

Pak pfi$la noc z pétadvacdtého na Sestadvacdty fijna 1859. Pres
Britské ostrovy se ptehnala pomald, znicujici boute; jen za ty dvé
noci poslala ke dnu na sto tfiatficet lodi, mezi nimi parni klipr
Royal Charter s nékladem zlata z Austrdlie, a ptipravila o Zivot
ptes osm set lidi. FitzRoy védél, Ze tlakoméry na pobtezi pokles
ohlaSovaly hodiny pfedem — jen to nikdo nespojil dohromady a
nikomu to nefekl. Postavil proto sit pobfeznich stanic, které mu
telegrafem hldsily méfent, a zacal z nich v tnoru 1861 rozesilat do
ptistavll bourkovd varovdni: soustavu kuZelti vytazenych na stoZdr,
kdy?z se blizil vichr.

A prvniho srpna 1861 udé¢lal krok, ktery déjiny zapamatovaly:
v The Times vysla jeho prvni vefejnd predpovéd pocasi na svété.
Pro slovo, které potteboval, si musel dojit sim — razil termin fore-
cast, ynapted-hled®, a v knize o dva roky pozdéji peclivé vysvétlil,
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co jim min{ a co ne: proroctvi to nejsou, jsou to tsudky z méten{
avypoctu. Pravé o tenhle rozdil se pak vedl cely spor jeho Zivota.

Ndmotnici mu Zehnali — varovani zachraniovala lod¢ i posdd-
ky. Ale tisk se mu vysmival za kazdy den, kdy se predpovéd
netrefila, a védeckd honorace jim pohrdala: seriézni prirodovéda
ptece nehddd, co bude zitra. Postoj té doby se dd shrnout do
jediné véty, kterou nad nim visela jako soud — hdddni neni véda.
FitzRoy nesl posméch, klesajici zdravi i finanéni ruinu; tficdtého
dubna 1865 si vzal Zivot.

Po jeho smrti sestavila Krdlovskd spole¢nost komisi — sedél v
nf i mlady Francis Galton — a ta roku 1866 predpovédi zrusila
jako nedostate¢né védecké. Bourkovd varovini obnovila vefejnd
poptdvka uz naptesrok; na vefejnou predpovéd pocasi si Britdnie
musela pockat az do roku 1879. FitzR oye tak jeho vlastni obor na-
pted vysmél a pak posmrtné umléel — a za pdr let ho tise vzkifsil.
Zbyla po ném otdzka, na kterou tehdy nikdo neumél odpovédét a
kterd je jddrem téhle kapitoly: byla FitzRoyova predpovéd viibec k

nécemu — nebo jen zpoZdéné opisovala véerefsek?

Ta otizka — je predpovéd lepsi nez opsany vierejsek? — neni o pocasi.
Je to nejdilezitéjsi otdzka, kterou polozis kazdému modelu, kazdému
grafu a kazdému oslnivému Al demu, co ti kdy nékdo ukdze. A skoro

nikdo ji neklade.

Nejdriv najdi hloup¢ho soupere
Predstav si, ze ti n¢kdo hrdé ozndmi: ,Muj model ptedpovidd zitiejsi
pocasi spravné v pétasedmdesdti procentech dnt!“ Zni to slusné. Jenze
v Praze neprsi zhruba tii dny ze étyt — takze kdokoli, kdo bude kazdé
rino tupé tvrdit ,zitra nebude priet®, se strefi taky ve pérasedmdesdti
procentech, a to bez jediného méfeni, bez modelu, bez elektfiny. Ten
model tedy neporazil viibec nic. Zméfil jsi jeho nadseni, ne jeho inteli-
genci.

Tomuhle tupému, ale nesmirné uZiteénému protivnikovi budeme
v celé knize fikat hloupy souper. Je to latka na zemi, pres kterou musi
kazdy model nejdtiv preskotit, nez ho pusti§ mluvit o tspéchu. Hloupy
soupet nic neumi a schvilné: jeho sila je prévé v tom, ze je trividlni. Kdyz
ho tviij chytry model neporazi, neni chytry — je to jen drazi zptisob,
jak délat totéZ co on.

Hloupi soupeti byvaji tfi, podle toho, co ptedpovidis:

Prameny: Met Office, , Robert FitzRoy and
the early Met Office” a ,Our history*; boure
Royal Charter v noci 25.-26. 10. 1859 (133
lods, pres 800 mrtvych); proni verejnd
predpovéd The Times, 1. 8. 1861; termin
forecast a jeho vymezeni: R. FitzRoy, The
Weather Book, 1863.

»Hddni neni véda“ je parafrize dobového
postoje védeckého establishmentu, ne doslovny
citdt. FitzRoy 1 30. 4. 1865. Galtonova
komise 1866 predpovédi zrusila; obnoveny
1879.

bloupy souper (baseline) — trividlni
predpovéd, kterow musi kagdy model nejdriv
porazit: primeér, vierejsek, vétsina. Neni to
souper* k vysméchu, ale k pordzce; dokud ho
neprekonds, nemds co slavit.

— v praxi: DummyRegressor a
DummyClassifier vescikit-learn —
bloupcho soupere postavis jednim Vidkem.
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# 1) pfedpovidas &islo (cenu, teplotu, trzbu)?
hloupy = porad_stejn&(primér(trénovaci_data))

# 2) predpovidés vyvoj v éase (pocasi, kurz)?
hloupy = ,zitra bude jako dnes” # posledni
hodnota

# 3) predpovidas tridu (spam? nemoc? podvod?)?
hloupy = pofad_stejné&(nejcastéjsi_trida)

Pravidlo je tvrdé a jednoduché: hloupého soupere postav a zmér driv, nez
postavis cokoli chytrého. Je to prvai krok, ne posledni — v scikit-learn
na to jsou pfimo DummyRegressor a DummyClassifier, aby ses
nemohl vymluvit, Ze to d4 préci.

FitzRoytv hloupy soupef m4 jméno, které meteorologové pouzivaji
dodnes: persistence, ¢ili ,,zitrabude jako dnes®. A je to soupet prekvapivé
zdatny — pocasi md setrvacnost, takze ,jako dnes® se trefi ¢astéji, nez by
sis myslel. Prdvé proto je tak dobrd latka. FitzR oyova otdzka, prelozend
do feci téhle knihy, zni: porazil bys svou predpovédi prosté ,zitra jako
dnes“? Kdo tohle nepordzi, ten nepredpovidd — ten opisuje. A presné
tady se lime rozdil mezi védou a hdddnim, o ktery FitzRoy pfisel o
povésti o zZivot.

Séfa jeho ndhodn4 ¢isla z tretf kapitoly? To byl celou dobu tenhle
ptibéh, jen jsme ho neuméli pojmenovat. Do burzovnich dashboardu
jsme kdysi pustili generdtor ndhodnych ¢isel a $éf v nich mésice vysvét-
loval trendy. Jeho ,,ptedpovédi nikdy nikdo neporovnal s hloupym
soupefem — a kdyby to udélal, zjistil by, Ze nihoda ,,ptedpovidd® zrov-
na tak dobre jako on. Séfova &sla byla hloupy soupet, kterého nikdo
nezméfil; a bez toho méfeni vypadalo opisovini véerejska jako vhled.

Krutéjsi nez presnost: prevalence

Ted ale prijde past, kterd je horsi nez neporazeny soupet — protoze se
schovd i za ¢&islo, které vypadd skvéle. Vezmeme skutedny, kazdodenni
ptiklad: test na vzdcnou nemoc.

Reknéme, %e m4s test, ktery je z devadesiti procent presny v obou
smérech: z nemocnych spravné oznadi devadesdt procent (tém fikdme
jeho #plnost, 1ékaisky senzitivita), a ze zdravych spravné propusti taky
devadesdt procent (jeho specificita). Zni to jako dobry test. Nemoc,
kterou hledd, je ale vzicnd — md ji jeden ¢lovék z sta. A ted ta otdzka,

—> kap. 3: Sum na dashboardu, ve kterém séf
vidél signal, byl presné toble — neporazeny
bloupy souper. Nahodnd &isla ,predpovidala“
zrovna tak dobie jako on; nikdo je jen
nepostavil vedle sebe a nezméyil.



na kterou skoro kazdy odpovi $patné: p#isel ti pozitivni vysledek — jakd
Je pravdépodobnost, Ze jsi opravdu nemocny?

Vétsina lidi — a neztidka i lékata — fekne kolem devadesiti procent.
Pravda je pod deseti. Podivej se, pro¢, na tisicovee lidi, kde se nedd nic
schovat:

1000 lidi - prevalence 1% - test: senzitivita 90 %, specificita 90 %

891 zdravych, test negativni

viech 1000 testovanych

y$ech 108 pozitivnich testil

9 skute¢né nemocnych
pozitivni test = nemoc jen v 9 ze 108 pripadii (zhruba 8 %)

Vezmi tisic lidi. Nemocnych je deset (to je ten jeden z sta). Test z
nich najde devét — devadesdtiprocentn{ dplnost. Zbyvd devét set deva-
desdt zdravych; test je z devadesdti procent spriavné propusti, ale téch
zbylych deset procent, to je devétadevadesdt zdravych lidi, kterym test
Secti pozitivni vysledky: devét skutecné
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omylem zablikd ,pozitivni
nemocnych plus devétadevadesit planych poplachii, dohromady sto
osm. A z téch sto osmi je nemocnych jen devét. Devét ze sto osmi je
zhruba osm procent. Tvij pozitivni test tedy neznamend ,skoro jisté
nemocny*, ale ,,s pravdépodobnosti kolem osmi procent nemocny*

a s pravdépodobnosti pres devadesit zdravy.

To ¢islo — kolik z pozitivnich vysledk skutecné plati — m4 jméno:
presnost pozitivntho testu, Iékatsky pozitivni prediktivni hodnota
(PPV). A tady musime jednou provzdy rozmotat past v jazyce: pfesnost
nenf totéz co spravnost. Sprédvnost je ,kolik procent vech odpovédi
je dobfe“ — a ta je u naSeho testu potdd vysokd, kolem devadesdti

procent, protoze zdravych je drtivd vétina a ty test odbavi sprévné.

Presnost je ,,z toho, co jsi oznacil, kolik doopravdy plati — a ta spadla
na osm procent. Jedno ¢islo osluje, druhé varuje; a rozhoduje to, které
si zvolis.

Frekvencni model 1 000 lidi: prevalence 1 %,
senzitivita i specificita 90 %. Deset
nemocnych, test najde devét (jeden mu unikne
— prazdny krouzek). Devét set devadesdt
zdravych, ale 10 % z nich test oznaci omylem:
devétadevadesdt planych poplachi. Mezi 108
pozitivnimi testy je jen 9 skutecné nemocnych.
Prameny cisel: model 1 000 pacientdi dle
materidli kurzu (publikace Chyby, bayes-
-paradox-medicinskych-testii).

prevalence — jak casté to v populaci vitbec je
(tady 1 %). Cim vzdcnéjsi jev, tim mirs plati i
dobry test: planych poplachii z obrovské zdravé
vétsiny je snadno vic nez skutecnych ndlezi z
hrstky nemocnych.

Pozor na trojici, na které stoji celd kapitola:
sprdvnost (accuracy) = kolik ze vsech odpovédi
e dobre; presnost (precision) = z oznacenych
kolik plati; diplnost (recall) = z platnych kolik
st nasel. Tvi riizgnd cisla — a bloupy souper
umi mit jedno z nich vysoké, anig umi cokoli.



Vidis, kdo tu past nastrazil? Ne test — ten je slusny. Nastrazila ji
prevalence. Kdyby nemoc mél kazdy druhy, pozitivni test by znamenal
skoro jistotu. Protoze ji m4 jeden ze sta, drti devétadevadesdt planych
poplachti z obff zdravé vétsiny téch devét skutecnych ndlezt z hrstky
nemocnych. To je véta, kterou si z téhle kapitoly odneses pro cely zbytek
knihy: prevalence je krutéjsi nez presnost. Vzicnost jevu dokdze i
vynikajici test proménit v generdtor falesnych poplachtt — a zédné
vylepSovéni senzitivity to nezachrini, dokud nezménis, koho viibec
testujes.

Tenble jev je taky divod, proc ,test na vzdcnon genetickon vadu byl
pozitivni® obvykle znamend blavné ,jdi si to nechat potvrdit drubym,
nezdvislym testem“ — a ne balit kufry. Bayes je milosrdnéjsi nez panika:
druby pozitivni test uz startuje z prevalence osm procent, ne jedno, a to je

plné jind bra.

M DEMO

lesk-a-bida-vibecodingu.gaussalgo.com/d/paradox-
-medicinskych-testu

Posuri prevalenci a presnost testu a divej se, jak
pravdépodobnost nemoci po pozitivnim testu padd — nebo
roste, kdyz totéz zopakujes podruhé.

Matice zamen: kde se chyby pocitaji

At méfis cokoli — nemoc, spam, podvod —, dajf se vysledky bindrntho
testu srovnat do ¢yt policek. Té tabulce se fikd matice zimén, protoze
presné pocitd, které ptipady si tvilj model se kterymi plete:
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Matice zimén — Ctyfi osudy jedné predpovédi:

skutecnost: NEMOC
skuteénost: ZDRAV

test rikd POZITIV  spréavné pozitivni faledné
pozitivni

(nadlez, TP) (plany
poplach, FP)
test rika NEGATIV faleSné negativni spravné
negativni

(prosvihnuto, FN) (v

poradku, TN)
Z téch ¢yt Eisel spocitas vechno ostatni:

Gplnost = TP / (TP + FN) # z nemocnych kolik

jsi nasSel

ptesnost = TP / (TP + FP) # z oznacenych kolik
plati

spravnost = (TP + TN) / v8e # kolik z vseho je
dobre

Ta matice nenf Gcetnickd nuda — je to misto, kde se rozhoduje, co je
vlastné chyba. Protoze plany poplach (FP) a prosvibnuty pripad (FN)
nejsou stejné drahé, a jejich cena se tlohu od dlohy obraci naruby.

Vezmi spamovy filtr. Falesné negativni je otravny spam v dorudené
post¢ — mrzuté, ale prezije$ to. FaleSné pozitivni je dulezity e-mail,
ktery ti filtr smetl do kose — a moznd jsi kvtili tomu pfiSel o préci nebo
o zakdzku. U spamu je drazsi plany poplach; filtr proto radsi par spamu
propusti, nez aby smazal jediny dopis od tvého klienta.

A ted to otod. Test na rakovinu. Fale$né pozitivni je nepifjemné
leknuti a druhé, nepovinné vysetfeni navic. Falesné negativni je
preblédnuty nddor, ktery mezitim roste. Tady je nesrovnatelné drazsi
prosvihnuty ptipad; radsi sto planych poplacht nez jeden prehlédnuty
nddor. TéZ matice, opa¢nd volba — a idf ji cena chyby, ne matematika.

Proto neexistuje jediné ,,skére modelu®, které by platilo v$ude. Kdo
ti d4 jedno d&islo a fekne ,model je z pétadevadesdti procent dobry®,
bud nevi, na co se ptds, nebo doufs, Ze se nezeptds ty. Sprévnd otdzka
nikdy nezni ,jak je dobry?“, ale ,které chyby déld, a kolik mé kazdd =
nich stoji*
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falesné pozitivni (plany poplach) a falesné
negativni (prosvibnuty pripad) maji riznou
cenu, kterd se tilobu od diloby obraci: u spamu
e drazsi FP, u nemoci FN. Metriku proto
nevybirej podle vzorce — vybirej ji podle toho,
kterd chyba t¢ vic boli.



Véz: presnost, uplnost, ROC a kalibrace

Zatim jsme ¢isla poéitali na prstech. Ted je postavime na pevny zdklad
— a pfiddme dva ndstroje, kterymi se vykon testu méfi napii¢ vSemi
moznymi prahy najednou, a jeden, ktery se ptd na néco uplné jiného
nez spravnost: jestli se d4 modelové jistoré verit.

EINSTEIN - MATEMATIKA — ptfeskocitelné

Presnost, tplnost a jejich spor. Z matice zimén:
TP TP
TP+ FP’ TP+ FN’

Presnost trestd plané poplachy, tplnost trestd prosvihnuté pripady —

presnost = uplnost =

a tdhnou proti sob¢. Posunes-li préh testu niz (oznadi§ vic lidi za
nemocné), chyti§ vic skuteénych nélezti (Gplnost roste), ale naberes i
vic planych poplacht (pfesnost klesd). Jedno ¢islo, které je smifuje, je
jejich harmonicky primér, F1:

Tesnost - Uplnost
Rz P p

" presnost + Gplnost’
Harmonicky pramér schvilné: je nizky, kdykoli je nizkd kterikoli ze
slozek — nedovoli ti vykoupit mizernou ptesnost skvélou uplnosti.

Kdo chce vézit obé chyby jinak, sihne po Fj a parametrem [ tekne,
kolikrdt vic mu zdlez{ na tplnosti nez na presnosti.




EINSTEIN - MATEMATIKA — pieskocitelné

ROC kfivka a plocha pod ni. Préh testu nenf ddn osudem — je to
picka, kterou ty otd¢is. Pro kazdou polohu pdcky dostanes jeden pdr
disel: dplnost (podil spravné chycenych nemocnych) a podil planych
poplacht (tj. 1 — specificita). Vyneses-li je proti sobé pro vSechny
prahy, vznikne ROC ktivka. Ndhodny soupef — ten, co hdzi minc{
— lezi na Ghlopficce: kazdé procento chycenych nemocnych zaplati
stejnym procentem planych poplachii. Dobry test se od dhlopticky
odkldn{ k levému hornimu rohu.
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podil planych poplachi (1 — specificita)

Jedno ¢islo, které kiivku shrne, je plocha pod ni (AUC): rovnd se
pravdépodobnosti, ze ndhodné vybrany nemocny dostane vyssi skére
nez nihodné vybrany zdravy. Ndhodny soupet md AUC = 0, 5 (Ghlo-
piicka), dokonaly test 1, 0. Vimni si ale Iécky: AUC nés test hodnoti
ptes vsechny prahy najednou a nezdvisle na prevalenci — proto miZe

Y/

byt vysokd i tam, kde je pozitivni test skoro k ni¢emu. AUC méf,

jak dobfe test 2di; PPV z minulé sekce méfi, co jeho pozitivai vyrok
znamend u konkrétni nemoci. Dvé rizné otdzky.

Provozni bod na krivce (senzitivita 90 %,
planych poplachi 10 %) je jeden prih — ten z
hrdinského obrazu. Plocha pod celou kitvkon
7€ 0,96: poctivé jiny didaj nez senzitivita 90 %,
protoZe scitd vykon pres viechny praby. Vysokd
AUC a bezcenny pozitivni test se u vzdcné
nemoci nevylucuji.



EINSTEIN - MATEMATIKA — pieskocitelné

PPV z prevalence — Bayes doslova. Pojmenujme, co jsme spocitali na
tisicovee lidi. Ozna¢ D jev ,nemocny® a + jev ,pozitivni test”. Senzi-
tivita je P(+ | D), specificita P(— | =D), prevalence P(D). Ptime
sena P(D | +) — pozitivni prediktivn{ hodnotu. Bayesova véta:
P(+| D)-P(D)

(+|D)-P(D) + P(+ | D) - P(~D)’
Dosad  hrdinskd ¢isla — P(+|D)=0,9, P(D)=0,01,
P(+|-D) = 0,1, P(~D) = 0,99:

0,9-0,01
P(D|+) = 2 .
(D+) 0,9-0,01+0,1-0,99

P(D|+) =

Nemocni v ¢itateli, plané poplachy v druhém ¢lenu jmenovatele:
0,009 0,009

P(D|+) = =
0,009 + 0,099 0,108

~ 0, 083.

Osm celych tfi. Celé kouzlo déld jmenovatel: ¢len 0, 1 - 0,99 — plané
poplachy z obff zdravé vétsiny — utopi ¢itatel. Senzitivita se d4 vyhnat
na 99 %, a dokud je prevalence 1 % a specificita 90 %, PPV to skoro
nehne, protoze o vysledku rozhoduje ten druhy s¢itanec ve jmenovateli.
Prevalence je krutéjsi nez presnost — ted vi§, kterym ¢lenem to je.

— =




EINSTEIN - MATEMATIKA — pieskocitelné

Kalibrace: d4 se té jistoté vérit? Spravnost, presnost i AUC hodnoti
roghodnuti (nemocny / zdravy). Existuje ale druhd, jemngjsi ctnost:
kdyz model (nebo ¢lovek) fekne ,jsem si jisty na osmdesdt procent®,
mé se to v osmdeséti procentech takovych piipadu opravdu vyplnit.
Tomu se fik4 kalibrace a méii se diagramem spolehlivosti (reliability
diagram): na vodorovnou osu dd$ deklarovanou jistotu, na svislou

naméteny podil tspéchi, a porovnds s thloprickou ,fikds = plati®.

il =

0,754 dobre kalibrovany
(dr#i se dblopricky)

¢ podil)

namereny po

57isty z 90 % vyjde
Jen ve 2 ze 3 pripadii

jak to dopada (

0 0,25 0,50 0,75 1
co model ikd (deklarovand jistota)

Model pod thloptickou je pfehnané sebejisty: tvrdi devadesit, plati
sedmdesdt. To nenf totéZ co ,déld chyby® — muze mit i vybornou
pfesnost a pritom lhdt o vlastni jistoté. A tady se poprvé v knize
potkdvime s neduhem, ktery se vréti ve velkém: jazykové modely byvaji
vymluvng, plynule a nekalibrované sebejisté. Diagram spolehlivosti je
ndstroj, kterym to poznd§ — a poznamenej si ho, protoze v kapitole
16 jim ptistihneme model pti podlézini a v kapitole 22 jim zméi§ sim
sebe.

\ VYIY ¥ .
NCZ uveris CemUkOh
FitzRoyova otdzka a paradox medicinského testu jsou dvé tvire jedné
lekce. FitzRoy musel svou ptedpovéd postavit vedle prostého ,zitra

jako dnes®, jinak nevédél, jestli néco umi, nebo jen opisuje véerejsek.

Medicinsky test zas ukdzal, Ze devadesdtiprocentni presnost neznamend
nic, dokud nevis, jak vzdcné je to, co hledds. Oboji je tdZ véta: ¢islo o
modeln samo 0 sobé neznamend nic — vyznam dostane teprve srovndnim
se spravnym souperem a zasazenim do spravnébo kontextu.

Vezmi si z toho jediny, ale netprosny reflex. Az ti piist¢ n¢kdo
ukdze model s ohromujici piesnosti, nebo AI demo, které jako by éetlo

— 1@ —

kalibrace — ,,kdyz rikds 80 %, musi tov 80 %
pripadii vyjit; diagram spoleblivosti
(reliability diagram) srovndvd, co model
tord, s tim, jak to dopada.

—> kap. 16: RLHF kalibraci modelu spis
zhorsuje — sebejisty ton se odméiuje bez
obledu na ro, jestli je opravnény. — kap. 22:
Brierovo skdre lidskych expertii a viastni
kalibracni kviz — odejdes's cislem o sobé.



myslenky, nezeptej se ,jak je to dobré?“. Zeptej se dvé véci, a v tomhle
potadi: Co je hloupy souper téhle siloby — a porazil ho ten model vitbec? A
druhd: jak vzdcné je to, co bledd, a pregije ta presnost prevalenci? Vétsina
oslnivych dem/¢isel na jedné z téch dvou otdzek tiSe umre. Ta, kterd
preziji obé, stoji za tvou pozornost — a teprve za nf.

»Jak bych poznal, Ze se pletu?*
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Konkrétn{ test k této kapitole: nez uvétis jakémukoli modelu nebo
oslnivému Al demu, poloz mu dvé otdzky. Prvni: co je hloupy souper
této siloby — a porazil ho ten model vibec? Postav toho soupete
doslova (DummyClassifier, ,zitra jako dnes“, primér) a zmér oba
na tychz datech; jestli chytry model neporazi toho hloupého, kapitola
tvrdi, Ze jsi neméfil inteligenci, ale nadSeni — a v tom piipadé chci
vidét ta dvé &isla vedle sebe. Druhd: jak vzdcné je ro, co hledds? Vezmi
jeho tspésnost, dosad ji do Bayese s redlnou prevalenci a spoéitej, co
znamend jeden pozitivni vyrok. Tvrdim, Ze u vzdcného jevu ti PPV
spadne hluboko pod deklarovanou presnost; vyjde-li ti, Ze pozitivni
vyrok znamend skoro jistotu, bud je jev Casty, nebo je test lepsi, nez se
zddlo — a pak chci vidét tvyj vypocdet.
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